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Rezumat Descriere date si metode
Rezumati ce ati obtinut. Introducere Date
Includeti recomandarile de politici publice. Descrieti fenomenul economic de somaj si impactul social.  EU Labour Force Survey (EU-LFS) — ancheta prin sondaj la nivelul gospodariilor, armonizata pentru
De ce este importanta clasificarea somerilor? toate statele membre UE, tarile EFTA si unele tari candidate.

* Numar observatii: 1.7 milioane.
e Selectia variabilelor:
e 25 predictori socio-demografici initiali (AGE, SEX, EDU_ISCED, REGION_NUTS2, URBRUR, NACE1],
ISCO1, DUR_UNEMP etc.).
 Eliminare variabile cu >10 % date lipsa si colinearitate (VIF <4, Cramér's V <0,7).
 Recursive Feature Elimination (SVM-L2) = 12 variabile finale
Retea neurala feed-forward (MLP)
Structura: 3 straturi ascunse cu 128 — 64 — 32 neuroni; strat de iesire cu un neuron (regresie a ratei
somajului).
*Functii de activare: RelLU in straturile ascunse, activare liniara la iesire.
*Optimizator: Adam, rata de invatare initiala 1 x 1073, scadere exponentiala (factor 0,96 la 5 epoci).
*Regularizare: Dropout 0,3 dupa fiecare strat ascuns; L2 =1 x 107%.
*Hiperparametri suplimentari: batch = 32, epoci = 200, functie pierdere MSE, oprire timpurie la 20 epoci
fara imbunatatire.
*Validare: impartire train/val/test 70 / 15 / 15 %, stratificata temporal; scalare Min-Max.
Suport vectori masina (SVM)
*Kernel: radial basis function (RBF).
*Hiperparametri: C = 10, y = 0,01 (selectati prin cautare pe grila 5 x5, CV k = 5).
*Preprocesare: standardizare Z-score; reducere dimensionala PCA (95 % varianta pastrata) inainte de
antrenare.

*Metoda de evaluare: curba ROC - AUC si matrice de confuzie pe setul de date test.

Rezultate Concluzii Bibliografie si Multumiri
Discutati implicatiile rezultatelor. a) Referinta bibliografica 1
Matrice Confuzie — SVM Curbe ROC - Test 202404 Formulati recomandari de politici publice. b) Referinta bibliografica 2
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Matrice Confuzie - MLP ‘MLP se dovedeste superior la toate

metricile-cheie, ment{inand un echilibru
robust intre erorile de tip | (FP) si tip Il
700 (FN).
*SVM ramane competitiv, oferind o
solufie mai usor de explicat si cu un cost
500 computational redus, dar sacrifica usor
precizia pentru cazurile pozitive.
400 Utilizare practica:
*Pentru prediciie operationala
(monitorizare rapida), MLP este
200 recomandat.
*Pentru analize exploratorii sau situatii cu
—— __ resurse hardware limitate, SVM este
Predictie adecvat.

1800

Negativ |
600

Adevar

300
Pozitiv

100

Contact: ion.popescu@s.faa.unibuc.ro




	Slide 1

